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數據探索
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讀取資料

4



檢視資料型態
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合併train和test資料集
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特徵工程
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整理稱謂
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根據稱謂求年齡中位數及平均
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填補年齡遺漏值
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根據Pclass求票價平均值
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填補票價遺漏值
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調整數據型態－票價取Log
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創造有利分析特徵－Sex_Pclass
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將Sex_Pclass編碼
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創造有利分析特徵－Family_size

16

簡報者
簡報註解
count有891 unique有681表示 ticket重複的有滿多的意味著可能是一家人或朋友出來玩逃生的時候有可能結伴倖存或結伴死亡故創造一個特徵



將Family_size和其他特徵做Dataframe
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簡報者
簡報註解
剛剛提到是家人或朋友 接下來要根據FAMILY SIZE 判斷



有關聯的乘客－Connected_survival
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簡報者
簡報註解
現在要查看有關聯的乘客是否同生同死我們希望上表中票根 PC 17599 中的乘客建立Connected_Survival = 1，以及票根 17463 349909 中的乘客建立Connected_Survival = 0，但還須要多考慮沒有生還資訊的乘客(同個票根中Survived都是NaN 在測試集中)的乘客，將Connected_Survival = 0.5過濾出重複的票根 : if( len(df_grp) > 1)如果群組中有人生還 則定義 Connected_Survival = 1 : if(smax == 1.0):沒有人生還，則定義Connected_Survival = 0 : if( smin == 0.0):剩下的沒有生還資訊，定義Connected_Survival = 0.5 : 程式碼第一行 df_data['Connected_Survival'] = 0.5



產生訓練測試集
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X_train      y_train      test
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預測
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建立模型：隨機森林
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餵入模型
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K-fold交叉驗證
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預測結果輸出
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簡報者
簡報註解
0.79186



建立模型：XGBoost
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簡報者
簡報註解
發現去掉Age準確度提升



餵入模型
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K-fold交叉驗證
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預測結果輸出
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簡報者
簡報註解
0.75358



建立模型：logistic迴歸

30



餵入模型
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K-fold交叉驗證
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預測結果輸出
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簡報者
簡報註解
0.77511



心得

這次的報告讓我對機器學習這塊更有興趣，透過選用特徵和調整模型，上
傳kaggle會得到不同的分數，讓我覺得非常具有挑戰性，為此我還創了
三個kaggle帳號，雖然最後我得到的分數沒有很高，但這讓我認識到自
己還有很多不足的地方，像是在特徵選用及調整上，我認為我還有很大的
進步空間，只要特徵選得夠好，模型參數不用花太多的心力。

雖然這次報告做得並不好，但我寒假會繼續複習課程內容，以後kaggle
有什麼初學競賽我還想試試看，希望我能繼續往這方面探索並前進。
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未來方向

因為沒什麼學分的壓力，所以下學期我想看看有沒有我有興趣的課程，包
括App開發或是AI學習的課程，對App有興趣是源自於奕兆老師的課，對
AI學習有興趣是來自這次的報告，如果未來能在這兩個方面有所成就，或
是能在畢業前找到這類的實習，可能就不會念研究所，因為覺得在沒有確
定方向的情況下繼續進修非常不值得，費時又費力。

簡言之就是想往程式方面前進，如果能結合數學方面的知識，像是機器學
習，更能凸顯我們念數學系的優勢。
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